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GRUPLARIN KARSILASTIRILMASINDA BIRER ISTATISTIKSEL
YONTEM OLARAK REGRESYON ANALIZI VE AYRISIM ANALIZI

Nalan CINEMRE(*)

OZET

U}ngun bir analitik teknik secimiyle ilgili caligmalarda cogu zaman bagimli
degiskenin yalnizca «0» veya «1» degerini aldig:i durumlarla karsilasilabilmekte_
dir. Ornegin, bir egitim uzmani ogrencileri not ortalamalarini gozoniinde bulun_
durarak «basarili» ve «basarisiz» seklinde, bir tip uzmani kendisine bagvuranlari
«kanserli» ve «kanserli olmayanlar» seklinde ayirmay: isteyebilir. Bir ekonomist
arastirmasini yiginl «ev sahibi olanlar» ve «ev sahibi olmayanlar» geklinde iki
gruba ayirarak siirdiirmeyi isteyebilir. Regresyon analizi ve ayrisim analizi bu
gibi durumlarda kullanilabilecek uygun birer istatistiksel tekniklerdir.

Bu calismada bagimli degiskenin yalnizca «0» veya «l» degerini aldigi du_
-rumda regresyon analizi jle ayrisim analizi {izerinde durulmaktadir. Grup sayi_
sinin 3 ya da daha fazla sayida olmas; durumunda dg kullanilabilen ayrisim ana_
lizi, grup sayisinin iki olmasi durumunda «iki gruplu ayriszm analizi» olarak
anilmakta ve elde edilen fonksiyona «ayrigsim fonksiyonu» denilmektedir. Grup
sayisinin iki olmasr durumunda elde edilen regresyon fonksiyonuna ise «dogrusal
olasilik fonksiyvonu» denilmektedir. |

Asagidaki boliimlerde ayrisim fonksiyonu ile dogrusal olasilik fonksiyo.
nunun elde edilislerine elementer bir bakis acisiyla yaklasilmakta ve iki fonksi_
yvon arasindaki benzerliklerin ortaya cikarilmasina calisiimaktadir. Her iki tek.
nigin uygulanabilirligini gostermek amaciyla caligmanin sonunda minyatiir bir
veri luzerinde matematiksel islemlere ver verilmektedir.

(*) Ogr. Gér. Dr., Cukurova Universitesi, i.1.B.F., iktisat Boliimii.
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GIRIS

Regresyon analizi ile ayrisim analizinin uygulama ve fonksiyonlarin.
da bulunan katsayilarin yorumu birbirlerine benzemektedir. Her iki ana.-
lizin temel amaci, iki ya da daha fazla sayidaki bagimsiz degigken ile bir
bagiml degiskenin tahmin edilmesi ya da tanimlanmasi seklinde acikla.
nabilir. Ancak; iki analiz arasinda, incelemeye alinan bagiml degiskenin
niteligi bakimindan onemli farklar bulunmaktadir. Ayrigim analizi, ba.
giml1 degiskenin siniflama degiskeni olmas) durumunda uygun bir yon.
temdir. Regresyon analizi ise, metrik nitelikli bagimli degiskenler i¢in uy-
gundur (Cooley ve Lohnes, 1962, s. 85). Bununla birlikte,; baglangic nox.

talar1 birbirinden oldukg¢a farkli olan iki analiz ile elde ed11e_n sonuglar
biiyiik benzerlikler gostermektedir.

Nitekim, Fisher (1936, s. 119). baz1 kosullarin saglanmasi durumun-
da regresyon analizi ile belirlenen regresyon katsayilarimin, ayrisim ana.
lizi ile bulunan avrisim katsayilariyla orantili oldugunu gostermigtir,

1. Gruplarin Karsilagtirilmasinda Iki Istatistikse]l Yontem

Calismanin biitiiniinde, arastirma konusu olan yiginin «; ve . ile
gosterilen iki gruptan meydana geldigi varsayilmaktadir. Gruplardaki
birim sayisi sirasi ile n; ve ny’dir. Yigini olusturan n(n;+n;) birimin
herbiri icin, p sayidaki degisken itibariyle birer dlciim yapildig1 kabul
edilmektedir. Ayrica. (i)’inci birime iligkin olcimler (X1, X2, ......
X,)) olup, p elemanli bir X vektorii (X) olarak gosterilmektedir.

e

1.1. Regresyon Analizi

Bilindigi gibi klasik regresyon analizi yonteminde, iki ya da daha ¢ok
sayidaki degisken arasinda bir bagintinin olup olmadig: ve bu bagintinin
bir denklemle nasil ifade edilecegi aragtirilabilir, Diger taraftan, herhan.
gi bir bagintida niceliksel faktorlerin etkisini gostermek icin yalnmizca «0»
ve «1» degerlerini alabilen «iki-degerli» bagimli degisken kullanilabilir.
Calismanin bu kisminda «iki-degerli» bagimh degiskenin kullanildigi reg-
resyon analizi ele alinmaktadir.

flk 6nce Y bagimh deg1§ken1n1
birlesimi olarak yazalim.

Yi - + leil = 'k2x'i2 + e x5 kpXip s i . (1)

Yukaridaki esitlikte; i=1.2, ..., n,, (n,+1), ... n,, (ng+41),..., n'dir.
Denklemde yer alan bagimsiz degisken katsayilarimin tahmin edilmesinden
once su tanimlar: vapalim:

X bagimsiz degiskeninin dogrusal

~— 202 —



Yi o | Yi 0 75'2' igin

Buradan, Y - degiskeninin tiim degerlerinin dikkate alinmasiyla he-
sap edilen ortalamasi ve varyansi asagidaki gibi olacaktir.

Il;

Y = (2)

=g,

=

114 + Il2

(3).

Ayrica, X, ; (J)’inci gruptaki (i)’inci gozlemin (t)’inci bagimsiz degis.
Ken icin Olclilen degeri olsun, Burada i=1,2,...,n,; t=1,2,...p,j=1,2
dir. Buna gore, (t)’inci degiskenin (j)’inci gruptaki ortalamasi:

(4)

~ olur. (t)’inci degiskenin yigindaki ortalamasi ise asagidaki gibi tanimlana-
bilecektir.

(5)

Yapilan bu tanimlara gore, t degiskeninin grup ortalamalari ara-
sindaki fark su sekilde olacaktar:

' dt — Siu. s th,.
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Diger taraftan, p sayidaki degiskenin g6zoniinde bulundurulmasiyla

hesap edilecek grup ortalamalari arasindaki farklar agagldaln gibi bir sii-
tun vektorii ile ifade edilebilir,

ad=Adi U5 ....: g ) - e : . (6)

( nl-i-tl. + nz-}-(-,tgl. ) _

Rt s
T e

_ ~:rdt ' , e - __ (7)
n1l+n2 ' ' '

seklinde hesap edilebilir.

Bu tanimlarin da kullanilmasiyla (1) no’lu egitlikte bulunan regres-
yon katsayllarmln tahmin edilmesinde, gercek Y degerleri ile tahmin

edilen Y degerler; arasindaki farklarn (hatalarin) kareleri toplamini
en kiiciikleyecek sekilde en iyi dogruyu tahmin etme vonteml olarak ta.

nimlanabilen (Akdeniz, 1976, s. 419) en kuclik kareler (EKK) yontemi
kullanilir. : 5

Yontem;

(8)

seklinde tammlanabllen kareler boplamlnln en kucuklenme& esasina da-
yanmaktadir. ‘ :

SSE’yi ikj ayn degerin toplama olara»k dii§iinmek ve aritmetik islem.
leri buna gore siirdiirmek, katsayilarin tahmininde basitlik saglamaktadlr
Bu amagla (8) no’lu esitlik asagidaki gibi yazilabilir
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SSE= I [1—(+kXu+KXp+..+EkX)]? +

(9)

~ 10— B klxil & k2X12+ e + kpXip ):}%
i=n1‘+1 __

(9) no’lu ifadeyi en Kkiiciikleyecek tahmini degerlem bulabﬂmek i¢in,
SSE’nin bu elemanlar itibariyle kismi tiirevleri alimp sifara esitlenir.

«’ya gore alinan kismi tiirev asagidaki gibi yazilabilir :

SO E | 4

(10)

(10) no'lu ifade-hin sifira esitlenip o’ya gore gtiziiﬁllenmessi ile o’'min
EKK’ler tahmin edicisi agagidaki gibi bulunabilir. '

kX,

yam X — X .. seklinde tammlanan veni ba§1m51z deg1§kenler kiimesi
ile SSE a§ag1dak1 gibi yazlla,‘blhr - S

- SSE = = [1""' (klxii - kzxiz el kpxip):;]z -+
- i=1 "“
n
X [0— (kX + ... +kXx)]1°
=n;+1 . e mi S
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Buradan k’nin EKK’ler tahmin edicisi;

O
== N M. d = S-1r d (11)
N N0 n o ¥ 3 ® o

seklinde hesap edilir, Burada S, S,’nin (pX p)_' boyutlu matrisidir ve

S, asagidaki gibi tanmimlanmaktadir.

: i_k.. (12)

Elde edilen tahmini degerlerin 1 no’lu esitlikte yerine konmasi ile;

< P A A : R -
Y == )> k thi + & | (113)
1= o |

elde edilir.

1.2, Ayr1§1m Analizi

Lachenbruch, ayrisim analizini iki va da daha fazla sayidaki gruptan
birine ait oldugu bilinmekle birlikte, hangisine ait oldugu bilinmiyen bi-
rimin, uzerinde X,, X,, ..., X, degiskenleri icin yapilmig olciimlere

dayanarak orijininin behrlenmem islemi olarak tanimlamaktadir (Lac-
henbruch, 1975, s. 1.).

Uzerinde (p) sayidaki degisken icin 6lciim yapilmis birimlerle ayrigim
analizi, Onceden belirlenmis gruplar arasinda en iyi ayirim; saglayacak
(p) sayidaki bagimsiz degiskenin dogrusal birlestirmesinin elde edilmesi

seklinde aciklanabilir. Ayrisim cozumlemesi i¢in bu birlestirmeler agag-
daki gibi gosterilebilir.,

T TR S e, B R T D S G o g !

Y=27Z,X;+Z.,X,+..+ZX , veya kisaca ' (14)

Y=Z'X

N0 O

Yukaridaki egitlikte: Y ayrigim degerini, Z ayrisim katsayilarini ve X
N D

—




bagimsiz (ayrigtiric1) degiskenleri gostermektedir. (14) no’lu esitlikte
yeralan ayrigim katsayilarimin tahmin edilmesinde, Y degiskeni itiba-
‘riyle elde edilecek grup ortalamalar: arasindaki farkin karesinin, Y’nin
varyansina oraninin en buyliklenmesi yontemi kullamilir (Mardia, Kent
and Biby, 1979, s. 319).

Kosulu istatistiksel olarak ifade etmeden 6nce gu tanimlari yapalim.
X vektor degiskeni itibariyle, gruplarin esit olduklari kabul edilen
varyans.kovaryans matrisleri asagidaki gibi yazilabilmektedir,

=B X-w )X~k =12 , (15)

2
oL O AU

Hemen belirtelim ki, ayrisim analizinde gruplarin esit daglhmh ol-

duklar1 (esit varyansr-k'owaryanslarl oldugu) ve cok degigskenli normal yi.
gindan geldigi kabul edilmektedir.

Yine X vektor degiskeni itibariyle grup ortalamalari sirasi ile;

m = B(X/my) ' . - (16)
N0 O ,
i3 == E ( X / 75'2;)

N O

seklinde yazilabilir.

Diger taraftan. Y degigkeni itibariyle grup ortalamalam siras: ile:

wy=E(Y/m) =E@Z'X /7)) =Z" p,

NV N B TR g S

oy =E(Y/ms) = E(Z'X /m2) =2 po

N N N N

olarak yazlabilecektir.

- Ayrica gruplarin varyans.kovaryans matrislerinin esit oldugu kabul
~ edildiginden, Y’nin varyansi;

Var (Y) =Var (ZX)=2Z'Cov(X)Z=2'ZZ (18)

N DO N N NV LDV

seklinde elde edilir.



- Bu tanimlardan sonra, en buyiliklenmek 1stenen oran agagldalu gibi
yamlabllecektlr

(Z 151 — P-2)2

N (N AN AN

somemme S
Q’yu en biliyiikleyecek Z vekts riiniin elemanlarim bulmak icin (19)

N

no'lu esitligin bu elemanlar itibariyle kismi tiirevleri alimp elde edilen

deger sifira esitlenir. Tiirevin alinmasinda kolaylik saglamasi bakimindan
(19) no’lu egitlik asagidaki gibi yazlabilir.

P o e
L = Zj(!Jvlj o Pv2j):,2

o | . S '
Q= —— ‘ e VR - (20)
. * _
2 X ZiZ o;
(20) no’lu egitlikte;
- Var (X,;,) , i=j icin
iy o= '
Cov (X, X;,) , i#j icin

(20) no’lu egitligin tiirevinin alinip sifira egitlenmesinden sonra bazi ma.
tematiksel islemler ve kisaltmalarin yapilmasiyla;

P o
h [ 2 Z'j (Plj s P~2*j)]'[ 2. Zi Oij]
p =1 _ ji=1
% (...'.P'Ij A P~2=j) e T . '
=1 _ 2y Z; oy
elde edilir. Buradan;
- . VA (Pq — P~2)
_ NSO 09
N ANV

seklinde yazilabilir.
" 908 —



(22) no’lu esitligin her iki tarafi XZ-! ile carpilarak;

Z' (9-1“"!112)
- N Do B
o2 () =2 —m———-u-u-=Z7C | (23)
Y N O 8 S AL e -
RO SHOCRN

bulunur.

Z yigin1 gruplara ayirma amaciyla kullamildigindan, arzu edilen her-
hangi bir sabit say1 ile (C) carpilabilir. Bbylece Z’nin Z-! (p,—ps) ile
| O NO % % SR 5,
orantili oldugu gozoniinde tutularak X vektor degiskeninin dogrusal
& .

biﬂegimi olarak Y, asagidaki gibi yazilabilecektir.

Y=2'X=C (uu—ps)’ =1 X, C#0

NV O END =08 NO
Diger taraftan C=1 olarak secildiginde;

s ol At (p.1"""'p,2~)’ = K I = (25)

N A N OO oD

olarak elde edilir,

Kisaca belirtmek gerekirsg, ayrlglm katsayilar

: .
L= Xt 4 ' . | (26)

seklinde yazilabilir.

Buradan (26) no’lu esitlifin incelenmesi ve regresyon katsayilarinia
tahmini olan ve (11) no’lu esitlik ile ifade edilen denklemin gozden geci.-
rilmesiyle, ayrisim fonksiyonu katsayilar1 ile dogrusal olasilik fonksiyonu
katsayilarinin orantili oldugu goriilebilecektir.

Biiindigi gibi, yukarida yer alan ayrisim analizi ile ilgili ¢oziimde
gruplarin egit olan ve bilinen varyans-kovaryans matrisleri kullamlmastir.
Gruplara iliskin parametre degerlerinin bilinmemesi durumunda ayrigim

fonksiyonunun ne sekilde hesap edilecegi asagida kisaca aglklanmaktadlr
— 200



m1 Ve T, gruplarindan rassal olarak cekilen drnekler sirasiyle m, ve
m; olsun. Ayrica, bu ornekleri meydana getiren her bir birim iizerinde
(p) sayida degigsken icin Olciim yapildig1 kabul edilmektedir ve ornekler.
deki birim sayisi sirasy ile n’; ve n’, dir. ;

X, ve X, ornek ortalama vektorleri, yigin ortalama vektorlerinin,
< = _ *

S ise grup varyans.kovaryans matrislerinin sapmasiz tahmin edicisi ola-
. . .
rak kullanildiginda, aymsim fonksiyonu (25) no’lu esitlikte, parametre
~ degerleri yerine tahmini parametre degerlerinin yerlestirilmesiyle asagi-
~daki gibi elde edilir. ' '

13 —
Y=FX=X+X) 8+ X

@7

veya

‘A
L=5"1d
o® oL

N

(26) no’lu ifade de, 3-{'1 : -5(_2 ve S degerleri §6yledir':

NN N

olarak alinmistair.

(n"} —1)5: '+ (n’2—1) S,

N N0

. S=
L

(n’; 4+ n’24-2)'

- (29) no’lu ifadede yeralan S; ve S, asagidaki gibidir.
- | N N
. 3 7 oy
s (1 —1) 1=

C (X —Xy) (X — X))

i § TN a0

e O e



1 n',

|
M

Do (ij"“‘ng) (ij“iz) ' = f (31)

o (n’—1) J=li1 A0 N

Calismanin biitliniinde gerek ayrisim fonksiyonu gerekse regresyon
fonksiyonuna iligkin olarak elde edilmis olan katsayilarin tahminleri aga.-
&1da topluca sunulmaktadir. , _ ‘ "

1. X’h ayrisim fonksiyonu (26) no’lu esitlik ile gosterildigi gibi,

O

2. S'li ayrisim fonksiyonu (28) no’lu esitlik ile gosterildigi gibi,

A —
Z=S"1(X;—X,;)=8"'d
N N0

) NN oD
3. S’li regresyon fonksiyonu (11) no’lu esitlik ile gosterildigi gibi,

Iy Ny

lj; — — (u—p2) =S*'rd
o

% Il @ S 6 e Ea T N

92 Onemlilik Testleri :

Bilindigi gibi klasik regresyon analizinde, regresyonun istatistik ba-
kimindan onemliligi test edilebilmektedir. Boyle bir hipotez testinde yok-
luk ve alternatif hipotezler asagidaki gibi ifade edlebilir.

H.:R=90
H,:R#0

R = 0 seklnde ifade edilen yokluk hipotezini test etmek icin gelistirilen
test istatistigi, (32) no’lu esitlik ile ifade edilmektedir. -

2 il ' ' + E
e ‘ . (32)
R -p~1 '

_ Yukarida yer alan esitlikte n; yigindaki birim sayisim, p; degisken
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sayisini  ifade etmekte olup R? = BX’Y’ /¥’Y ile hesap edilmektedir
(Ladd 1966, s. 881). Bu teoriye paralel olarak R?’nin hesap edilmesinde

A A

k kullamla*blhr k’nin (3 yerine kullamlmasiyla R® asagidaki gibi
o - . . = _
bulunur.
. hpn
K’ - d
5% n n; N 2 111 No
R e — . A’ S d=2 s AR (33)
n; No n BEAE G e SR L 11 N0

(33) no’lu esitlik ile gosterilen R? ile hesaplanan F orani agsagida goste-
rildigi gibidir ve ayrisim fonksiyonunun onemini test etmede kullanilir.
F’nin serbestlik dereceS1 pven—p—1olan F daglllmma sahip oldugu gos.
terilebilir.

R n—p-—1
S p

(34)

Hatlrlanacagl gibi klasik regresyon analizinde asagida Kkisaca acikla-
- nan varsayimlar yapllmaktadlr

1. Bagimsiz degiskenler sabit. degerlerdlr
2. Bagimli degisken normal dagilima sahiptir.,
3. Normal dagildig1 kabul edilen hata teriminin varyansi sabittir.

Ayrisim analizinde ise, bagimli ve bagimsiz degiskenlerin rolleri de.
gismistir (Kshirsagar, 1972, s. 211). Regresyon analizinde yapilan varsa.-
yimin tersine olarak, ayrisim analizinde X’ler rassal degisken olarak
islem goriirken Y’lerin sabit oldugu kabul edilir. Bununla birlikte, X’lerin
cok degiskenli normal yigindan geldiginin kabul edilmesi ve gruplarin esit
dagilimli olmalarinin saglanmasi durumunda (34) no’lu esitlikle ifade
edilen F orani hala en uygun test istatistigidir (Ladd, 1966, s. 881). Bir
bagka deyisle ayrisim fonksiyonunun istatistik bakimdan onemliligini test
etmede kullanilabilir. Hemen belirtelim ki bu calismada aciklanan reg-
resyon analizinde kullanilan bagimli degisken normal dagilima sahip de.
gildir. Rassal bir degisken oldugu da sdoylenemez. Bununla, birlikte, kulla.
nilan yontem bu sapmalara kars1 oldukca saglamdlr

SONUC

1. Dogrusal olasihik fonkswonu katsayilar: ayrisim fOl‘lkSlyonu katsa-
yllarlyla orantilidir. - | .
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2. Dogrusal olasihk fonksiyonu ig¢in hesaplanan determinasyon kat.
sayist (R2) ile ayrisim fonksiyonu icin hesaplanan ve (33) no’lu egitlik ile
gosterilen R? aynidir. |

3. Gerek regresyon fonksiyonunun gerekse ayrigim fonksiyonunun is.
tatistik bakimdan 0nem1111g1n1 test etmede kullamlan F' oranlar: birbirinc
esittir.

Bilindigi gibi bu calismada bagimli degiskenin «0» ve «1» degerlerini
aldif1 regresyon analizi lizerinde durulmugtur. Bununla birlikte bagimh
de§i§kenin «1» ve «—1» veya «Ns/N» Ve «—1Iy /D> degerlerini ald1§1 ICE-
resyon analizleri iizerinde de ¢ahgilabilir. Nitekim Fisher «ny/m» ve
«—1n;/n» degerlerini alan bagimli degigken ile regresyon analizi lizerinde
durarak regresyon katsayilar: ile ayrisim katsayilarinin orantili oldukla-
rin1 gostermistir (Fisher, 1936).

UYGULAMA

~ Regresyon Analizi Yontemi ve AVI'1§1m Analizi Yontemlermln Minya-
tiir Veri Uzerinde Gosterilmesi.

Bu boliimde 3 degiskenli X vektor degiskenine ait 2 gruplu ve her

. e _

grupta 5 birim bulunan toplam 10 birimlik basit bir aragtirma plam ka-

bul edilerek ilk once «dogrusal olasilik fonksiyonu» daha sonra ayni veri

kullanilarak «ayrisim fonksiyonu» elde edilecektir. Boylece simge ve for.

miillerle anlatilan yontemlere daha c¢ok ac¢ikhk kazandirilmaya caligila.

caktir. Bulunan fonksiyonlarin benzer yanlarinin incelenmesi uygulama-
nin son boliimiinii olusturmaktadir.

71 Ve T gruplar: gostermek iizere minyatiir veri agsagidaki gibidir:

X4
2 f 12 5
+ - 13 10 6
3 ' 20 13 7
& 7. 3 7
4 19 12 5

15 Toplam 95
3 Ortalama 19

Toplam 60
Ortalama 12
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3 degisken itibariyle hesap edilen gfup ortalamalar: arasindaki fark.
lar 6 no’lu esitligin kullanilmasiyla

a=(12—19 14—-11 3-6)=(—7 3 —3)

OO

seklinde elde edilir,

Elemanlar1 12 no’'lu esitlik ile elde edilen S matrisi ise asagda

™ND
gosterilmektedir.
3.5 3105 11%
D = —3.129 7 —0.875
1.129 0.875 1

S'nin tersinin alinmasiyla elde edilen S-!, d ve r’nin 11 no’lu

N N
A

esitlikte yerine konmasiyla k asagidaki sekilde hesap ‘edilecekti‘r.

: 0.6663 0.22897 —0.54986 L=
K=S5"1.rd = = ‘ . —7
= 0.22897 0.23896 —0.04845 3
Sk | —0.54986 —0.04845 1.57599 =9
—5.8295 ]
= —1.8514
18343 |

Minyatiir veri aym: kalmak kosuluyla ayrisim fonksiyonun elde edil.
- mesine iligkin sayisal iglemler asagidaki gibidir.

30 no’lu ifade ile tammlanan S, agagidaki gibi elde edilmistir,

2 —4 0.5
oL —4 B i
% _

08 - -1 1




{ 5 —2.25 1.79 }
Benzer sekilde Szm 5 —2.25 5 =040 olacaktir,
' \% . o7 1 !
S; ve S,’nin 29 no’lu formiilde yerine konmasiyla S,
Q¥ o . ‘ oV
3.9 —3.129 1.125
‘ L 118y 68w 1 |

seklinde elde edilir. Hatirlanacag: gibi bu matris (S) 12 no’lu esitligin

- _
kullanilmasiyia hesap edilen matris ile aynicdir. Buradan: S-!' ve d’nin
ayrisim fonksiyonu katsayilarinin tahmini olan (28) no’lu esitlikte yerine
kKonmasiyla,

0.6669 022897 —0.54986 ) 7
Z=38""1d = 0.22897  0.23896 —0.04845 oy

—0.54986 —0.04845 157599 | | —3

—2.3318
—0.74056

el o

olarak elde edilir.

Dogrusal olasilik fonksiyonu ile ayrigim fonksiyonu katsayilarinin
tahmin edilmesinden sonra bu fonksiyonlarin istatistik bakimdan onemli-
likleri test edilebilir. Simdi sirasiyla ilk once d.O.f.’nun sonra da ayrisim
fonksiyonunun istatistik bakimdan onemliligini test edelim.

Hatirlanacag: gibi R=0 sgeklinde ifade edilen yokluk hipotezini test
etmek icin gelistirilen test istatistigi 33 no’lu egitlik ile tanimlanmaktadir.
Ifadede yer alan R? dogrusal olasilik fonksiyonu igin;
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[ —5.8295 —1.8514 —1834] (2.5)
g e i 2z 8. 3088

R? =

(2.5)

- olarak bulunur. R? i¢in bulunan bu degerin (33) no’lu esitlikte yerine
- konmasiyla elde edilen F degeri ise soyle olacaktir,

46.3085 10—3—1
— i —— = —2,28483.
1—46.3089 3 ' e

R? ve F degerleri ayrisim fonksiyonu icin a

sagidaki gibi hesap edil.

mislerdir. - e
| =
. , ,
R2=Z.r.d=[ —2.3318 —0.74056 —0.7336] (2.5) 3
_ —~3 ]
46,3085 7
) o = —2.384832

~ 1—463085 3

Gorulaugu g.bi biri dogrusal olasilik fonksiyonu ig¢in digeri ayrisim
fonksiyonu icin olma uzere hesaplanan iki F orani birbirine esittir.

A A | |
K ve Z ile gosterilen matrislerin karsilastirilmas; sonucu acikea

KNI OO
A A

gorulecegi gibi k i'e Z Dbirbirleriyle orantilidir. Bagka bir deyisle
N - : A
k biliniyor iken bu matrisin elemanlarinin r’ye béliinmesiyle Z elde

OO

' Toa - | ‘ '
-edilebilir. Bunun tersi de dogrudur. Yani Z bilindigi zaman da bu mat.

Ny

| A
risin elemanlarmin r ile carpimi k’y1 verir,
ND
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REGRESSION AND DISCRIMINANT ANALYSIS AS STATISTICAL
METHODS FOR THE COMPARISON OF GROUPS

In this article, regression analysis in two groups case and discriminant
analysis are briefly discussed. Certain identities are obtained.

It is assumed that the population consists of two sufb_populatlons (group).
Discriminant analysis can be handled either two groups or mul tiple groups
(three or more). When two groups are involved the method is referred to as
two_group discriminant analysis. If a regression function in which dependent
variable has only two values it is referred to as linear probability function.

The aim of this article is to show the relation between discriminant function
and linear probability function. To do this linear probability functions are briefly
discussed. “The theory of discriminant analysis in two group case is then presented.
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